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En este trabagjo se presenta una goroximadoén a la problemética de determinar € tiempo de
suceso de un dacumento estructurado. Esta propuesta se basa en la extraccion de expresiones
temporales a partir de las entencias linglisticas que grarecen en los textos, y que se refieren a
tiempo. Estas expresiones temporales srviran para determinar € tiempo de suceso de cada frase,
parrafo y finamente de todoel documento. Por dltimo, indicaremos e impado que puede tener €l
tiempo ke suceso en lareauperacion de los documentos con las técnicas clasicas de los Sistemas

de Reauperacion delaInformadon.

1. Introduccién

Una buena parte de los documentos
electrénicos que mangamos a diario nos
infforman aceca de sucesos Yy tépicos
localizados en €l tiempo. Un claro gemplo de
éstos son las noticias, los informes médicos,
etc. Este tipo de documentos plantean nuevos
desafios en el area de la Recuperacion de la
Informadén debido principamente a dos
razones:

e Estos documentos requieren  nuevos
modelos de datos y consulta para expresar
latemporalidad de los documentos[1].

+ Dado ge lainformadon se localiza en el
tiempo, resulta interesante ver como
evoluciona € espacio de la informadon.
Concretamente, las tareas de detectar
NuUevos 1Icesos y monitorizar topicos en los
repositorios on s temas de investigadon
de reciente aparicion [2].

Las témicas cléasicas de Recuperacion de la
Informaddn noresultan adecuadas para abordar
este tipo ke aplicaciones [3]. Por un lado, los
model os de documentos estan muy orientados a
los términas textuales, y en menor medida ala
estructura de los documentos. La temporalidad
de etos documentos no plede expresarse e
estos modelos y los lenguajes de reauperacion
solo permiten trabgar con atributos como la
fedcha de publicacién.

En [1] se presenta una aproximadon besada
en las bases de datos temporales orientadas a
objeto. El resultado es un modelo de base de
datos, denominado TOODOR, € cua permite
representar cualquier tipo de documento
estructurado junto con sus propiedades
temporales. Ademés, d lengugje de mnsulta de
este modelo permite reauperar los documentos
por su contenido, estructura y tiempo. Sin
embargo, esta propuesta parte de la hipétesis de
gue ada documento debe tener un periodo ¢t
suceso asignado de forma manual por un
experto. Claramente, esta hip6tesis no puede
asumirse en aplicaciones dorde € flujo de
documentos es enorme, como pa eemplo
sucede en la Web.

En este aticulo planteamos una
aproximadén a la obtencién automética de
estos periodos de suceso. La idea general es
andlizar e contenido de los documentos para
identificar las @entencias temporales de los
textos e interpretarlas semanticamente a partir
de un moddlo de tiempo. El resultado e ete
andlisis serd un etiquetado del texto con las
fecdhas extraidas. En unproceso posterior, estas
fecdhas se utilizan para determinar € periodo de
suceso de los documentos.

2. Model os Semanticos

En esta seccion describiremos los modelos
semanticos necesarios para procesar los
documentos de nuestras aplicaciones. En primer
lugar mostraremos brevemente € modelo de
representacion de los documentos, y a



continuacion €l modelo de tiempo que permitira
determinar las referencias temporales de los
textos.

2.1. Modelo de
documentos

representacion de

Para representar los documentos hemos
utilizado e modelo TOODOR [1], & cua no
describiremos en detalle pues excede € ambito
de este articulo.
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Figura 1 Ejemplo dejerarquiade ayregaddn de
documentos en el modelo TOODOR.

Brevemente, los documentos sgin este
modelo se representan como adbjetos XML [4]
con identidad propia y con da atributos
temporales: € tiempo ceinserciony e periodo
de suceso. El primer atributo juega un papel
importante en la extracddn de referencias
temporales ya que sirve de punto de referencia
para determinar ciertas expresiones linguisticas
tales como “hoy”, “mafiana”, etc. En cuanto a
periodo de suceso, éste se mnsidera d intervalo
méximo que abre los acontecimientos de
adualidad descritos en e documento. Este
atributo es € que permite recuperar la
informadon de los documentos con mayor
precision, asi como monitorizar y detectar 1os
sucesos descritos en la base documental. En
este articulo trataremos de extraer este aributo
de forma automética apartir de los textos.

El modelo TOODOR ademés permite
comporer documentos complejos a partir de
otros més smples mediante ¢ mecaismo de
agregadon del modelo orientado a objeto. Por
gemplo, un periédico puede mporerse de
seiones que a su vez se @mporen de
articulos. De eta forma los documentos
estructurados % representan como arboles
cuyas hojas contienen la informadon textual y

multimedia. Esta estructura es necesaria para
determinar los periodes de suceso de los
documentos, ya que é&tos % extraen de los
textos y se propagan hada arriba en lajerarquia
de ayregaaon.

2.2.Modelo detiempo

En lengugie natural, la forma de construir
sentencias obre €l tiempo se basa en € uso de
cdendarios, los cuales se basan a su vez en las
denominadas granul aridades de tiempo. A partir
de &tas £ pueden construir sentencias
lingliisticas para expresar instantes e intervalos
de tiempo, duaciones, etc. En este orden
describiremos los elementos del modelo de
tiempo subyacente alas sentencias temporales.

2.2.1.Granularidades

La base del modelo de tiempo es el sistema
de granularidades mostrado en la figura 1. De
ahora en adelante, denotaremos cada
granularidad con una letra mindscula: dia (d),
semana (w), quincena (q), mes (m), cuatrimestre
(0), semestre (s), afio (y), década (c) y siglo (X).
Estas granularidades se organizan segin ura
reladdn ce refinamiento, denotada < [3], la aua
se muestra en lafigura oon flechas.

Cada granularidad g puede verse mwmo un
tipo de datos, dorde € dominio del tipo,
denotado dom(g), describe los posibles valores
gue podemos mangjar en cada granularidad (g.
dom(m)={1..12}). En este trabgjo, todas las
granularidades tendrédn definido su daminio
sobre los numeros naturales. A lo largo del
articulo utilizaremos las funciones first(g) y
last(g) paradenctar el primer y Ultimo elemento
del dominio de g.
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Figura 2: Sistema de granularidades
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Es importante mencionar que las
granularidades recuadradas en la figura son
aquellas cuyo daminio es absoluto, es dedr,
cada vaor de su daminio representa un
intervalo determinado de fechas. Como
veremos mas adelante, para determinar una
expresion tempora se necesitara tener al menos
unade estas granularidades definida.

La onverson de vaores entre
granularidades = redli za aplicando unfactor de
escala, denotado ratio(g, d'), que en la mayor
parte de los casos es fijo (ver figura 2). Sin
embargo, ciertas conversiones  (flechas
discontinuas) no padrén redizarse aplicando un
factor fijo, sino que hara fdta cnsultar el
cdendario correspordiente. Este es € caso de la
conversion e meses a dias, de semanas a dias,
de &ios a semanas y de meses a semanas. La
mayor parte de los modelos de tiempo ke la
literatura no soportan este tipo de @nversiones,
gue por otro lado suelen ser usuales en lenguaje
natural (g. “laprimerasemanadel 2000").

2.2.2. Entidadestemporales

A partir del sistema de granuaridades ya
podemos construir |as entidades temporales. En
primer lugar expresaremos un punto de tiempo
como ura sealencia aternada de granularidades
y valores:

T=gim @ No... G Nk

donce nddom(g) paratodo 1< i <k, y las
granularidades estdn ordenadas de mayor a
menor (gi+1 < gi)-

Un purto de tiempo denota un instante
expresado con un determinado grado e
impredsion, e cual viene dado por la
grandaridad més fina Denotaremos la
granularidad mas fina de un puto T con
gran(T).

Un caso especia de punto de tiempo son las
fechas del calendario, cuyo formato es
"y nmn,d n;"

Un intervalo de tiempo es e espacio
temporal entre dos instantes de tiempo. Al igual
gue los puntos de tiempo, los intervalos
también pueden expresarse con distintos grados
de imprecison mediante € uso de
granularidades. Asi, un intervalo se expresara
en el modelo como un @r de puntos de tiempo
conlamisma granularidad:

[=[Ty, T
donce Ti=g1M...0 Nk, T2 =01 N'... O Nk
y n£njparatodol<i <k

Al igual que paralos purtos, definiremos la
granularidad de un intervalo como gran(l) =
gran(T,) = gran(T,). Ademas, denotaremaos con
start(l) y end(l), & principio y fina del
intervalo | respectivamente.

Finamente definimos una duracion de
tiempo como ura etension tempora dirigida
hada € pasado o € futuro. Esta eitidad
también pwede epresarse ©n  distintas
granularidades para definir distintos grados de
precision. Seguiremos la siguiente notadon
paralas duraciones:

S=£m gi.. Nk g

done € signo indica la direccion & la
extension (+ futuro y — pasado), los valores n;
(1<i<K) son nimero naturales,y g (1<i<K)
son las granularidades ordenadas de mayor a
menor (gi+1 < gi)-

Alguncs gemplos de duradones son los
siguientes: - 1m, +1y 2m +2y3n2d.

2.23. Operaciones sobre entidades
temporales
En este @gartado describiremos las

operaciones mas importantes para la extraccion
de referencias temporales de los textos.

* Refinamiento de entidades temporales:

El refinamiento de un punto tempora a una
granularidad inferior siempre produce un
intervalo temporal, € cua expresa la
impredsion del purto temporal. Asi, s tenemos
unpuio T =N gs N2Gz... Nk Ok Y 0 < Gk
entonces

refine(T, g) = [T, T2]

donte T1=01N1Q2Nz... Ok Nk g first(g),
y T2=01N; Q2My... Gk Nk g last(g)

De modo similar, podemos definir €
refinamiento de un intervalo:

refine(l,g)=
[start(refine(start(i),)),end(refine(end(i), g))]

V eamnos varios g emplos:

refine(y1999,m)= [y1999m1, y1999m12]
refine(y2000m3,w)=[y2000m3w1,y2000m3w5]
refine([y2000,y2001],m)=[y2000m1,y2001m12]

e Abstraccionde un punto temporal:

Esta operacion es lainversa de la anterior, y
permite abstraer puntos e intervalos a
granularidades  auperiores. Es importante
mencionar que el proceso de abstraccion supore



una pérdida de informaddn ya que se pierden
los detales de las granularidades inferiores.
Dencotaremos la @straccion ce un puro
tempoal T=mMm g N g ... k G auna
granularidad g como:

abstract(T, g)

Una propiedad interesante de esta operacion
es que puede dar como resultado wn punto o un
intervalo temporal dependiendo del tipo e
conversion entre la granularidad minima del
purto (intervalo) y la granularidad objetivo.
V eamos estos dos casos:

abstract(y2000m3d1, y) = y2000
abstract(y2000m1d1, w) = [y1999m12w59, y2000m1w1]

» Desplazamientos de puntos temporales:

Mediante los desplazamientos podemos
obtener nuevos puntos e intervalos aplicando
duraciones de tiempo con signo. Definiremos
esta operacion como sigue:

shift(T, S = refineg(S gran(T)) + T

Aqui & operador + es la suma aitmética
sobre los valores del dominio de la granularidad
minima de las entidades. Esta suma debe tener
en cuenta d posble aareo sobre las
granularidades anteriores. La operacion de
desplazamiento solo estd definida auando
gran(T) <= gran(S).

A continuacion mostramos al gunas gjemplos
de estaoperadon:

shiff(y1999m3, +10m) = y2000m1
shiftly1998m2w2, -3w) = y1998m1iw4

3. Extraccién dereferencias temporales

El objetivo de ete trabgo es la extracddn
de referencias temporales a partir del andlisis de
los textos de los documentos de la glicadén.
En este articulo nos concentraremos en la
extracion e fedas en e formato del
cdendario gregoriano"yn, mn, dn.".

Las sntencias del texto de las que se
extraen las fechas serédn etiquetadas en €
documento ariginal para su pasterior andlisis en
la asignacion de los periodos de suceso. Asi, un
gemplo de este etiquetado seria @ siguiente:

El Gobierno britanico esta

decidido a impedir que la marcha

de los unionistas de la Orden de

Orange prevista para el < TI MEX
TYPE='DATE' VALUE=19990627>
domingo </ Tl MEX>

Para este eliquetado seguiremos las
directivas dd MUC-7 [5], dande se define la
etiqueta de tiempo TIMEX. En este formalismo,
las expresiones temporales se clasifican
como“TIME” s tienen una granularidad inferior
a dia, o “DATE en €& otro caso. Nosotros
ademéas hemos definido un ruevo atributo,
VALUE para guardar el valor de la fedha
extraida del texto.

A grandes rasgos, los principales problemas
que se plantean para la deteccion de
expresiones temporales y la extraccion de una
fedha concreta apartir de una expresiéon son:

 El reconocimiento de las palabras que
forman ure misma expresion tempora. En
un grincipio pensamos que este problema se
podia resolver con un andisis sintactico,
pero probando agunas frases con la
herramienta de andlisis morfo-sintéctico de

frases en espafiol TANCAT [§]
comprobamos que no se extraian
automaticamente las expresiones

temporales, se requeria otro proceso para
unir distintos sintagmas y asi obtener la
expresion temporal. Este proceso es muy
complicado y requiere un gran tiempo e
procesado, ademéas de poseer un buen
diccionario. Eta4 claro que d tiempo ce
procesado se puede disminuir analizando
solo aquellas sentencias que sabemos
contienen expresiones temporales. A partir
del estudio de las expresiones temporales
hemos observado que etas siguen hien
uncs patrones fijos o bhien que estas poseen
un nicleo y uncs modificadores que
determinan la epresion. Ademas, en
lengugies como € castdlano podemos
encontrar frases largas, dorde @ orden de
las palabras puede variar sin alterar su
significado temporal (g. dos dias después,
después de dos dias), aunque s tienen
distintas conrotaciones seménticas en la
frase. Por ello e algoritmo propuesto trata
de detectar bien uros patrones o bien ures
palabras clave (g. dia, semana, julio,
semestre, martes...) en las sentencias del
documento.

* Pasar dela expresion tempora aun punto o
intervalo fijo de nuestro calendario o bien
reconocer que se trata solo de una duracion
no anclada en € tiempo.



» Para fijar la fecha a la que se refiere la
expresion temporal muchas veces no es
suficiente  @n detectar la expresion
temporal, sino gque también se requiere d
tiempo verbal. (g. hace2 semanas)

e Fijacibn de las indeterminadones
cuantitativas que se producen en € lengugje
natural. Los valores de las granularidades
pueden aparecer indefinidos, bien porgque se
utilizan adjetivos indefinidos "aguncs dias
después’, o hien porque simplemente se
utiliza € plural, "d final del dia", "€ final
delosdias’.

* Resolucién de coreferencias (g. durante los
dos dias siguientes...) y deixis (¢g. hoy,
ayer..).

La groximadon gue proponemos en este
trabgo consiste en aplicar una mezcla de
andlisis sintéctico-semantico [6]. La idea
general es identificar una serie de palabras
clave, denominados nucleos, para detectar las
sentencias temporales mediante expresiones
regulares. A partir de é&tas se detectan vy
traducen los términaos linglisticos a dementos
del modelo de tiempo. Con ello, se obtiene una
expresion temporal segin el modelo que debe
ser resuelta, para obtener finamente las
referencias temporales. En la siguiente seccion
se describen los elementos gramaticales
necesarios para este proceso, y en las sguientes
seaiones % describen pa separado cada una
de | as etapas del proceso.

En la figura 3 se muestra d proceso de
extracion e fedas y etiquetado de los
documentos de etrada. Edtas etapas <
discutirén en detalle en las siguientes secciones.

Segmentacion Extraccion de Extraccion de Identificacion de: Resolucion de
— | dedocumentos | ) fechas » iem"r;;g:ss » l’(‘)‘jﬂ’\jﬁy‘:l)ﬁsy ez:r::g”:s Ly
YPpreproceso | () | aboslutas | () ® @ )
documentos pardos fedes Exp. detiempo Sealendasde etiquetadc

granularidedes Duraciores Exp. detiempo

Figura 3 Proceso de extracdon de referencias
temporales

3.1.Elementos gramaticales

A partir del estudio de los gntagmas
temporales en lengugie natural hemos
clasificado las palabras que los comporen en
tres categorias, las cudes nos van a
proporcionar la informadon  seméntica
necesaria para etraer las referencias
temporales. Estas son:

1. Nucleos: son pelabras relacionadas con las
granularidades temporales. En concreto,
representan las propias granularidades (g.
dia, mes, etc.), sus snénimos (g. jornada),
asi como las palabras que denotan los
valores de las granularidades (lunes, julio,
etc.)

2. Cuartificadores; llamaremos asi atodaos los
adjetivos  cardinaes, odindles e
indefinidos.

3. Modificadores: todas las  formas
gramaticaes involucradas en una sentencia
que hable aercadel tiempo. Estas pueden
clasificarse asu vez en:

- aticulos, preposiciones, etc., que
aungLe no tienen ura asociacion drecta
con entidades del modelo temporal,
permiten relacionar los  distintos
elementos que conforman dchas
entidades.

- paabras que epresan periodos o
intervalos como “durante”, “entre”, etc.

- palabras que indican la direccion
temporal, como los adverbios de tiempo
(g. después, antes, etc.) y agunas
formas verbales muy usuales (g. hace,
durd, etc.)

- paabras que indican ura parte de un
intervalo tempora (g. principio, final,
mediados, mitad, etc.).

3.2.1.Segmentacion del documento

Los documentos de entrada del proceso
estan estructurados en pérrafos. Para segmentar
estos parrafos en frases, hemos adoptado la
aproximadon presentada en [7]. Paraidentificar
sentencias mas peguefias dentro de estas frases,
aplicamos el mismo algoritmo, pero uilizando
como separadores de sentencias los paréntes's,
comasy guiones.

Por otro lado, en cada sentencia se
remnocen las expresones numéricas que
contienen puntos, comas 0 signos- , asi como
los adjetivos cuantificadores traduciéndolos a
formato del modelo de tiempo. Adicionalmente,
los cuantificadores indefinidos < codifican de
forma especia conel simbolo ‘x’.

A partir de este momento, las sntencias
temporal es se reescriben en cada etapa wnlos
elementosidentificados y codificados.



Fecha de publicacit 3-07-99

El 4 de mayo de 1999 y1999m05d05

En mayo de este afio En m05 y1999 Eny1999m05 | [y1999m05]

El pr&imo dia 15 pr&imo d15 El 15+ 19990715

principios el afio pasado principios y pasado | principios -1y | [-1y] [1998]=refine(-1y,y)+1999

Hace un afio Hace 1y —1y -1y 19980703=refine(-1y,d)+19990703

El pr&imo mes de mayo El pr&imo m05 El m05+ 200005

Los pr&imos dias 14,15,16 Los pr&imos (d14,d15,d16)+ (19990714,19990715,199900716)
d14,d15,d16

Los pr&imos dias Los pr&imos ds Los +ds Los [+3d] [19990703,19990706]=[19990703,

refine(+3d,d)+19990703]

La primera semana de abril de | La w1 m04 y1999 La 1999m04w1 19990401,19990407]=[first(199904),

este afio refine(1w,d)+first(199904))-1]

Durante los 2 dias anteriores a | Durante 2ds Durante -2ds a | [-r2d] [T, refine(-2d, gran(T))+T |
anteriores a

Desde el martes hasta el Desde d102 hasta [d102,d104] |[19990706-19990708]

jueves d104

Figura 4 Evolucion del procesado ¢k las expresiones temporales

3.2.2.Identificacion de granularidades

El primer objetivo de eta dapa e extraer
las expresiones temporal es absol utas detectando
bien dias especiales 0 hien ciertos patrones
sintacticos. Estas expresiones se traducen
inmediatamente d formato del modelo (¢g. “4
demarzo de 1999 -, “y1999n8Bd4”).

Para simplificar el proceso pcsterior de
extracadbn e epresiones temporaes
codificaeemos ademés todas aquellas
granularidades que garecen en €l texto (g.
“el junio pasado” - “el n6 pasado”). Para
esta tarea haremos uso del dicdonario de
nlcleos, donck cada palabra tiene asociado
su codificadén para & modelo.

3.2.3. ldentificacion de las expresiones
temporalesrelativas

En esta etapa se determinan los puntos
temporales que pueden fijarse n la fecha de
pubicacién (g. “hoy”, “el proximo lunes’, etc.)

Ademés, se identificen las duraciones de
tiempo (¢. "durante 2 dias’, "el dia aterior",
etc.) seglinlanotacién del modelo.

Parareali zar estas tareas, se glica un patréon
sintéctico que busca drededor de cala
granularidad identificada un modificador que lo
ancle en e tiempo (g. “anterior”) y un

cuantificador (g. " dos semanas antes’).

3.2.4.1dentificacion deintervaloso listas

En esta fase d algoritmo intenta agrupar las
granularidades codificadas, con e fin de
renocer puntos, intervalos, listas y duraciones
temporales. Para redli zar este agrupamiento nos
basaremos en la distancia en €l texto de las
granularidades. Si esta distancia es mayor de
cuatro palaras en e texto codificado
asumiremos que se trata de dos entidades
temporales distintas. S la distancia es menor de
dos y son granularidades distintas, entonces
formaran una entidad temporal que se traducira
al modelo de tiempo (g. “en nb y1999" -
y1999nb ). Para € resto de caos, se aplicaran
patrones sintacticos para reanocer intervalos 6
listas de entidades temporales (g. “desde n2
hastamd” - “[ n2, m4] ")

3.2.5.0btencién defechas

Una vez hemos obtenido las entidades
temporales a partir del texto, la Ultima dapa se
ocupa de operar sobre dlas para obtener fechas
concretas.

Las entidades temporales extraidas pueden
dividirse en dcs categorias:

* entidades exactas: son aguellas que poseen
referencias  temporales  explicitas o
dependientes de la fecha de publicacion.




* entidades ambiguas. son aquellas que
dependen de otras referencias citadas en el
texto (g. “tres dias después de lafirma”), o
bien puntos temporales no anclados en €
tiempo (g. “el martes”).

La resolucién de expresiones temporaes
ambiguas requiere un andlisis semantico del
texto, tema en € cua se etd mmenzando a
investigar y que requiere un gran coste
computadonal [8]. Por ello, hemos optado pa
la utilizacién de suposiciones que en la mayoria
de @so suelen ser ciertas, aunque pueden dar
lugar a posibles errores en la extraccion de la
fecha. Estas aupcsiciones deben modificarse
segln el tipo de documentos de estudio. En €l
cas0 de periddicos se ha observado qle se
produce poco error s se toma siempre la fecha
mas proxima ala dtada anteriormente en €
texto.

Para concluir esta seccién, presentamos en la
figura 4 varios gemplos de procesamiento
seguin las etapas anteriores.

4. Obtencion de periodos de evento

En la seaion anterior hemos visto como
extraer las referencias temporales de los textos.
En esta seccion veremos cdmo se distribuyen en
el tiempoy como puede asignarse d periodode

12
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o N

1/05/99
8/05/99
15/05/99
22/05/99
29/05/99
5/06/99
12/06/99
19/06/99
26/06/99 1
3/07/99
10/07/99
17/07/99

suceso a partir de dicha distribucion.

Figura 5: Histogramatempora de un documento de
adualidad

En primer lugar, partiremos de un
histograma tipico de la distribucion de las
referencias temporales en un documento de
adudidad, en este @so um naticia de un
periédico. Cada barra del histograma representa
unafeda extraida del texto mediante & método
propuesto, y su altura e nimero de ocurrencias
de dichafecha en e documento.

Generdmente, € maximo del histograma
estd en € dia anterior a la pubicadén
documento (it). Alrededor del maximo también

hallamos numerosas referencias, que seralas de
interés para calcular € periodo de suceso del
documento. Por otro lado, mucho més alejadas
del  méximo, podemos encontrar otras
referencias temporales, que probablemente
corresponda con sucesos distintos, aunoue
reladonados con los descritos por €
documento.

El problema de determinar e periodo de
suceso de un dacumento consiste en dscernir
qué referencias corresponcen  a  sucesos
reladonados y cudles d propio suceso del
documento. Para €llo, ladistancia alafedha del
maximo es un fador muy importante, pero
también lo es larelevancia de cala fecha, pues
esta podria indicarnos s lo descrito en €
documento es una continuaddn de un suceso
muy importante acontencido con anterioridad.

Para la aplicacion periodistica, hemos
considerado las referencias histéricas como
aquellas que estan a gadas més de dos meses de
la fecha de publicacién. Por otro lado, las
fedhas agadas més de una semana de la fecha
de publicacion dben tener mas de una
ocurrencia para incluirlas en € periodo de
suCeso.

En la tabla 1 mostramos los primeros
resultados obtenidos después de analizar cerca
de 800frases temporales de un periodico digital
entero. Esta tabla dasifica los documentos
segun su distribucién ce referencias temporales:
e Clase A: documentos que solo contienen la

fecha de publicacion. Se trata de

documentos breves que describen unsuceso
aidado sin relacién con otros anteriores.

» Clase B: son dacumentos que ntienen la
fecha de publicacion y una referencia
histérica

» C(Clase C: documentos que @ntienen varias
referencias histéricas y el periodo e suceso
abarca varios dias. Estos son documentos
gue describen hedhos y sucesos importantes
con numerosas relaciones a otros gIcesos
anteriores.

e Clase D: documentos que mntienen muchas
referencias historicas distribuidas
uniformemente e e tiempo. Generalmente
son cronologias solbre dgun tema. La
asignacion de un periodo ¢k suceso a estos
documentos no tiene mucho sentido.

e Clase E: documentos que mntienen un
periodo de suceso extenso pero no hay
referencias  historicas. Estos  suelen
aparecen en las aiones de ecmnomia y
deportes, dorde los gicesos redactados



suelen tener una vaidez de semanas o
meses.

A B C D E

17% |30,90|23,20(17,1% (12,20

Tabla 1: Clasificadon de documentos sgun su
histograma temporal.

Como puwede greciarse, este tipo
documentos presentan una gran variedad de
distribuciones temporales, y por tanto de
periodos de suceso. Ademas, pocemos constatar
el ato nimero de referencias histéricas que
contienen estos documentos (alrededor del 70%
de los documentos analizados). Estos factores
nos indican por un lado que d periodo de
sSuceso es un atributo necesario para reauperar
con precision parte de estos documentos, y que
el gran nimero de referencias histéricas en los
textos puede degradar la precision y recall de
los sistemas de reauperadon clasicos.

5. Conclusiones

En este articulo hemos presentado ura
aplicacion pera la extraccion de fechas a partir
de documentos de actualidad. Hemos obtenido
un método que nos permite andizar las
expresiones temporales sn requerir un andisis
sintactico completo de todoel documento.

A partir de las fechas del texto se puede
obtener e periodo de suceso de cada
documento, lo que facilitard d desarrollo de
sistemas de reauperacion e mayor precision. A
este respecto, hemos observado que en muchos
casos €l periodo e suceso de un articulo no
siempre incluye la fecha de publicacion, 1o que
hace neaesario definir nuevos modelos de
reauperadon ke la informaddn que tengan en
cuenta estos periodos de suceso, asi como las
referencias histéricas que puedan aparecen en
los documentos.
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